El Espejo Algoritmi
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Perspectiva, Sesgo e Inteligencia Artificial
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La llusidon de la Realidad Objetiva

Salida A: Salida A: Salida A:
Pato 2 Cilindros Azul y Negro

Salida B: Salida B: Salida B:
Conejo 3 Cilindros Blanco y Dorado

La percepcion no es la realidad objetiva; es un punto de vista. Lo que vemos, oimos y sentimos esta basado en nuestra propia
perspectiva. Dos observadores pueden procesar los mismos datos y llegar a conclusiones diferentes sin que ninguno esté equivocado.
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De la Perspectiva al Sesgo
Perspectiva <:::E; ﬂ}aﬁt{ﬁ;i i::>i55;;;

El enfoque o vision amplia desde
la cual se observa un problema.

Atajo Mental

El cerebro procesa informacion
rapidamente para tomar decisiones sin un
analisis exhaustivo.
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Sesgo

Resultado: Aceptar una premisa o tomar una
decision de forma precipitada. Util en lo
cotidiano, pero peligroso en decisiones

complejas porque ignora informacion vital.
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El Nacimiento del Sesgo Algoritmico

Human Lens

PERCEPCION
SUBJETIVA
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Datos de Entrenamiento

Machina Lens

ES

T——ﬁf”‘ TR P
= : e
Cuando un algoritmo toma decisiones que no

responden adecuadamente al contexto y repite
un error de forma sistematica y
discriminatoria, sufre de Sesgo Algoritmico.
No son errores al azar; son prejuicios humanos
codificados en la maquina a traves de datos
limitados.
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Anatomia de una Decision Artificial

1. Datos de Entrenamiento
(Entrada)
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La materia prima. Imagenes, tex-
tos o0 sonidos que se le entregan
a la maquina para que aprenda
patrones.

2. E1 Modelo
(Proceso)

RED
NEURONAL

ALGORITMO

REGLAS DE
PROCESAMIENTO

CALCULO
MATEMATICO

El motor de calculo. Disefna
reglas matematicas basadas
exclusivamente en la perspectiva
de los datos ingresados.

3. Prediccion y Nivel de
Certeza (Salida)

CLASIFICACION:
DIAGNOSTICO POSITIVO

r

0.95 (95%)
4 ALTA PROBABILIDAD
Grado de Confianza !

0 0.2 0.4 0.6 0.8 1.0
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|

0.0 1.0
BEAJA PROBABILIDAD ALTA PROBABILIDAD

La decision final. E1 Grado de
Confianza (de ® a 1) indica la
probabilidad matematica de que
la prediccidén sea correcta segun
el modelo.
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El Experimento en el Laboratorio: Gatos vs. Perros

b

" Clase 1: Gato AS =% ST

SUBIENDO DATOS: 75%
[ T

__%>

IMAGENES SELECCIONADAS: 150

Variables de Diagnostico

El modelo debe clasificar nuevos
animales basandose en dos
variables criticas aprendidas
durante el entrenamiento:

E Numero de Posturas

¢ Estan sentados, acostados,
de frente o de perfil?

- Nimero de Caracteristicas

¢Qué color, texturay
longitud de pelo tienen?
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Fase 1: Entrenando con Datos Limitados

i ADVERTENCIA: CONJUNTO
DE DATOS SESGADO!

Al limitar drasticamente la variedad de posturas y caracteristicas de las mascotas,
estamos creando una perspectiva artificial estrecha. El algoritmo asume que todos los
gatos son naranjas y todos los perros son blancos.
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El Fracaso del Modelo

A ErTor

Clasificado como: GATO

m

Datos de Prueba (Nuevo) ; |
=== L b

El modelo falld. Como no fue entrenado con perros marrones ni en postura acostada, el
sesgo algoritmico forzo una decisidn incorrecta con un grado de confianza inestable.
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Fase 2: Inyeccion de Diversidad (Conjunto Ajustado)

‘ Para corregir el sesgo algoritmico, debemos expandir deliberadamente los datos de
‘ entrenamiento. Al introducir maltiples posturas, colores y contextos, destruimos el atajo mental
de la maquina y construimos una representacion fiel de la realidad.
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Matriz de Diagnostico de Modelos

Variedad de Caracteristicas

Modelo Inicial
(Datos Limitados)

Pobre (Homogénea)

Modelo Ajustado
(Datos Diversos)

Alta (Miltiples
colores/razas)

Variedad de Posturas

Pobre (Solo sentados)

Alta (Acostados, en
movimiento)

Nivel de Certeza Medio

Bajo / Inestable (<60%)

Alto / Consistente (>90%)

Precision en Datos de Prueba

Errores sistematicos
(Sesgo)

Clasificacion correcta y
justa

Un aumento en la variedad de los datos de entrada se traduce directamente en un mayor grado de confianza

matematica en la salida.




La Solucion Humana al Problema de la Maquina

Equipos Diversos Datos Representativos Inteligencia Artificial
(Distintas Perspectivas) (Cero Sesgos) Justa y Eficaz

Una sola persona no puede detectar todas las perspectivas ausentes. La Unica cura técnica para
el sesgo algoritmico de la maquina es la colaboracion entre humanos radicalmente diferentes.
El mejor coédigo requiere la mayor empatia.
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